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pg.214

"No estoy en contra de los modelos de
datos per se. En algunas situaciones son la

forma más adecuada de resolver el
problema. Pero hay que hacer hincapié en

el problema y en los datos"

"Los estadísticos realizan análisis en base a modelos de datos, requiriendo en muchas ocasiones
adaptar los datos para encajar dentro del funcionamiento del modelo. Esto ha perjudicado a la
disciplina".
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Se puede visualizar la generación de datos como la relación entre
las variables independientes (x) con la variable dependiente (y) 
 que están asociadas por funciones de 'naturaleza' (caja negra). 



Modelamiento
Estocástico

Modelamiento 
Algorítmico

regresión lineal
regresión logarítmica

modelo de Cox
xy desconocido xy

Asume modelo de datos estocásticos

Usado por 98% de estadísticos

Considera que la caja es compleja y desconocida

Usado por 2% de estadísticos pero más común en otros campos

Las Dos Culturas

Árboles de decisión
Redes neuronales



Ecuaciones
estructurales
Los modelos de ecuaciones estructurales
establecen la relación de dependencia
entre las variables. Trata de integrar una
serie de ecuaciones lineales y establecer
cuáles de ellas son dependientes o
independientes de otras, ya que dentro del
mismo modelo las variables que pueden
ser independientes en una relación pueden
ser dependientes en otras.

Fuente

https://rdu.unc.edu.ar/handle/11086/22039


Árbol de decisión / Bosque Aleatorio

Un bosque aleatorio es un
método de aprendizaje por
conjuntos que combina
varios árboles de decisión
para realizar predicciones
promediando o votando los
resultados de los árboles
individuales.

Un árbol de decisión es
una estructura jerárquica
que utiliza una secuencia
de condiciones if-else
para tomar decisiones o
realizar predicciones
basadas en
características de
entrada.

Fuente

https://www.researchgate.net/figure/Random-forests-are-collections-of-randomised-decision-trees-A-A-single-decision-tree_fig1_339279807


Modelamiento de Datos

Modelamiento Algorítmico
Los datos y el problema guían la
solución. 

Se aprovechan un conjunto de
herramientas y variables más
amplias, para resolver un conjunto
amplio de problemas.

Ofrece una simple y comprensible
descripción de la relación entre las
variables independientes y las de
respuestas.

Las conclusiones son sobre el
mecanismo del modelo, y no sobre
la naturaleza.

Pros y
Contras

Las deficiencias de análisis ocurren
porque se centra la atención en el
modelo y no en el problema.

Hay una creencia en la infalibilidad
de los modelos de datos casi
religiosa.

Los modelos de algorítmos tienen
buena capacidad de predicción.

Sacrifica la interpretabilidad por la 
 precisión en la predicción.



Efecto Rashomon y la multiplicidad de buenos modelos
¿Cómo elegir el modelo adecuado para los datos que se tienen?

Occam y la simplicidad v/s la precisión

¿Cómo ser simple y preciso al mismo tiempo?

Bellman y la maldición de la
multidimencionalidad

¿Cómo analizar una realidad compleja a partir de la
reducción de sus dimensiones?

Consideraciones
al elegir un modelo



Conclusiones del Paper
La estadística destinada a la resolución de problemas, debe centrarse en
la predicción.

Los modelos algorítmicos pueden brindar una mayor precisión predictiva, 
por lo que la mayoría de los casos deben preferirse.

El énfasis a la hora de investigar debe estar siempre, primero en el problema y los
datos.

Los estadísticos no se percatan de las consecuencias de su confianza en
suposiciones, hipótesis Y modelos simples limitan sus resultados.



Nuestras Reflexiones
Los modelos algorítmicos son en muchas aspectos superiores a los de datos, pero 
 ¿podemos sacrificar la interpretabilidad?

Hay desafíos de carácter ético más fuertes en la toma de decisiones, basados en
modelos algorítmicos. (Ej: privacidad de datos)

El uso de un modelo u otro depende del problema se quiere solucionar, para que así 
 aporten valor práctico y conocimientos aplicables.



Temas de
Discusión



¿Qué podría explicar el
aumento en el uso de
modelos algorítmicos

desde la época de
publicación del paper? 

Link

http://algoritmospublicos.cl/


¿Qué ventajas y/o
desventajas tendría el

uso de modelos
algorítmicos para
temas de políticas

públicas?

Link

https://www.gob.cl/noticias/chile-presenta-la-primera-politica-nacional-de-inteligencia-artificial/


¿Qué opinan de priorizar
la precisión de una

predicción, a costa de la
interpretación de cómo
se llegó al resultado? 

Fuente



¿Qué podría explicar el aumento en el uso de modelos algorítmicos desde
la época publicación del paper? 

1.

2.¿Qué ventajas y/o desventajas tendría el uso de modelos algorítmicos para
temas de políticas  públicas?

3.¿Qué opinan de priorizar la precisión de una predicción, a costa de la
interpretación de cómo se llegó al resultado? 

TEMAS DE DISCUSIÓN:


